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Howard Weiner, The Most Dangerous Equation, American Scientist, vol. 95(3), 2007
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Czy moje decyzje bardziej opierajg sie na danych czy na wiedzy?
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2019 North Korean Supreme People's
Assembly Election

100%

Democratic Front for the Reunification
of the Fatherland
(Kim Jong-un)
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von Kugelgen, J., Gresele, L., & Scholkopf, B. (2021).
Simpson's paradox in Covid-19 case fatality rates: a mediation analysis of age-related causal effects.
IEEE Transactions on Artificial Intelligence, 2(1), 18-27.

Case Fatality Rates
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Niepalacy Wyleczonych Niewyleczonych | Razem
Nowy lek 85 15 100
Stary lek 300 100 400
385 115 500
Palgcy Wyleczonych Niewyleczonych | Razem
Nowy lek 40 160 200
Stary lek 30 170 200
70 330 400

85 _ 300
100 400

wiec nowy lek jest lepszy

40 - 30
200 200

wiec nowy lek jest lepszy

Wyleczonych Nlewyleczonych 125 330
@ —II

Nowy lek 300 < 600

Stary lek 330 270 600

wiec ry lek j I Z
455 445 900 ec stary jest lepszy




Miej ograniczone zaufanie do danych

m Czy dane zwigzane sg z celem modelowania? (Big Data)

m Czy dane faktycznie mierzg to co mierzg? (poczucie szczescia, palenie papierosow)
m Jakich danych nie chciano podac i jak to zakodowac? (zarobki, wiek)

m Co sie stato z danymi nietypowymi? (oskubywanie danych)

m Jakich danych nie widze? (bfgd przezywalnosci)

m Czy kryterium doboru do proby odpowiada celom modelowania? (tendencyjna proba)
m Czy wiecej danych to lepiej? (tendencyjna proba)

m Czy rozumiem proces generujgcy dane?




Czy rozumiem
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Rewolucyjna nauka
whioskowania przyczynowego
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proces generujgcy dane?
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Praktyczne wykorzystanie
w branzy technologicznej

Matheus Facure
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